Feature-Engineering-Strategien fiir Eye-Tracking-Daten - Einfluss von Preprocessing auf
die Merkmalsqualitit

Untersuchung, wie verschiedene Preprocessing-Schritte (z. B. Missing-Value-Handling,
Normalisierung, Signal-Glattung, Outlier-Handling) die Qualitat und Aussagekraft abgeleiteter
Features beeinflussen.

Schwerpunkte:

Vergleich von roh extrahierten vs. vorverarbeiteten Features (z. B. Fixationsdauer,
Sakkadengeschwindigkeit, Pupillendurchmesser).

Einsatz von Feature-Importance-Analysen (Random Forest, Permutation Importance)
zur Bewertung.

Entwicklung einer optimierten Pipeline, die Merkmalsqualitdt maximiert und
irrelevante Merkmale reduziert.

Verwendete Techniken / Methoden

Feature-Sets: Fixationsdauer-/Anzahl, Sakkaden-Geschwindigkeit/Beschleunigung,
Pupillen-Features, Scanpath-Metriken.

Feature-Selektion/-Bewertung: Permutation Importance, Random-Forest-Importance.
Vergleich roh vs. vorverarbeitet (mit/ohne Smoothing/Imputation/Normierung).
Klassifikatoren: Logistic Regression, Random Forest, XGBoost; Validierung subject-wise.
Robuste Pipeline mit minimaler Leckage.

Zeitraum

Wochen 1-3: Literaturrecherche, Datenakquise, Setup, Data-Profiling.
Wochen 4-6: Pipeline-Implementierung & Baselines.

Wochen 7-9: Experimente & Auswertung.

Wochen 10-12: Ergebnisanalyse, Schreiben, Replikation.
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Optional, sehr technisch:



